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Uyarlanabilir O8renme

13. Hafta — Egitim Teknolojileri

Her 6grencinin kendi hizinda, kendi ihtiyaclarina goére 6grendigi bir diinyaya hos
geldiniz. Bu hafta uyarlanabilir 6grenmenin kavramsal temellerinden algoritmik karar
verme mekanizmalarina, etik sorulardan gergek diinya uygulamalarina uzanan

kapsamli bir yolculuga ¢ikiyoruz.
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Bu Haftanin icerigi
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Kavram ve Kuramsal Temeller Kavramsal Ayrimlar Ogrenci Profili ve icerik Uyarlama
Uyarlanabilir 8grenmenin tanimi ve dayandigi Bireysellestirilmis, kisisellestirilmis ve Ogrenme yolu tasarimi ve dinamik icerik
6grenme kuramlari uyarlanabilir dgrenme farklari uyarlama surecleri
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Algoritmik Karar Verme Platform Ornekleri ve Etik

Sistemlerin 6grenci verilerini nasil isledigi ve kararlar aldigi Gercek diinya uygulamalari, firsatlar ve sinirliliklar



Uyarlanabilir O8§renme Nedir?

Uyarlanabilir 6grenme; 6grencinin bilgi dlizeyi, 6grenme hizi, performansi ve
tercihleri temel alinarak igcerik, sunum bicimi ve ilerleme yolunun dinamik olarak
ayarlandigi bir 6gretim yaklasimidir. Geleneksel "herkese ayni" modelinin aksine,
her dgrenci igin 6zgun bir deneyim kurgulanir.

Temel ilke

Ogretim, 6grenciye uyar; 6grenci miifredata degil.

Teknolojik Altyapi

Yapay zeka, makine 6grenimi ve buyuk veri analizine dayanir.

Hedef

Her 6grencinin potansiyelini en st dlizeyde gerceklestirmesini saglamak.




Kuramsal Temeller

Uyarlanabilir 6grenme, birden fazla 6grenme kuraminin kesisiminde konumlanir. Bu kuramlar hem sistemin tasarimina hem de uyarlama
kararlarina zemin hazirlar.

Bilissel YUk Kurami Yakin Gelisim Alani
Sweller'in kurami; icerigin bilissel kapasiteye gore dizenlenmesini Vygotsky'nin ZPD kavrami; sistemlerin 6grenciyi mevcut seviyesinin
zorunlu kilar. Uyarlanabilir sistemler, asiri yiklenmeyi dnlemek i¢in hemen Ustundeki icerikle bulusturmasini saglar.

zorlugu anlik ayarlar.

Ustalik Ogrenmesi Bilgi isleme Kurami

Bloom'un mastery learning modeli; 6grenci bir konuya yeterli ustalik Ogrencinin bilgiyi nasil kodladigi, sakladigi ve geri cagirdigina dair
gdstermeden bir sonrakine gecemez ilkesini hayata gegirir. modeller, uyarlanabilir icerik siralama kararlarina rehberlik eder.



Uc Kavram: Farklar ve Benzerlikler

Literatlirde siklikla birbirine karistirilan bu ¢ kavram, aslinda farkli uyarlama diizeylerine isaret eder. Ayrimi netlestirmek, dogru sistem tasarimi

icin kritik oneme sahiptir.

TASARIMCI KONTROLLU
VE OTOMATIK SiISTEMLER

BIREYSELLESTIRILMiS -
OGRENME ﬁ

Tasarimcl tarafindan P

onceden planlanmis.
llgi ve ihtiyaglara gore (@)
esnek sunum.

Insan karari agirhikl.

UYARLANABILIR
OGRENME

Anlik veriye gore
sistem tarafindan
otomatik diizenleme.
Hiz ve zorluk ayari.
Algoritma gudumiii.

OGRENCI KONTROLLU
VE SEGIM 6ZGURLUGU

KISISELLESTIRILMIiS
OGRENME

Ogrenci tercihlerine ve hedeflerine
gore ogrenci tarafindan kontrol edilen
yol. Yiuksek secim ozgurltigu.

@ Uyarlanabilir 6grenme, diger iki yaklasimin unsurlarini barindirabilir; ancak onu 6zguin kilan, gergcek zamanh veri temelli otomatik

uyarlama mekanizmasidir.



Ogrenci Profili Olusturma

Her uyarlanabilir sistem, nce 6grenciyi "tanimak" zorundadir. Ogrenci profili; bilgi
dizeyi, 6grenme hizi, glcli ve zayif alanlar, tercihler ve etkilesim kaliplarini iceren
dinamik bir veri yapisidir. Bu profil, 6grenme silireci boyunca surekli glincellenir.

Profil Girdileri

e On test ve tanilama
degerlendirmeleri

e Gecmis performans verileri
e Yanit sureleri ve hata oruntuleri

e Beyan edilen tercihler ve hedefler

Profilin Kullanim Alanlari

Baslangi¢ zorlugu belirleme
e Uygun d6grenme yolu sec¢imi
e Destekleyici kaynak onerisi

e Motivasyon mudahalelerinin
zamanlanmasi
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Ogrenme Yolu ve icerik Uyarlama

Uyarlanabilir sistemlerin kalbinde, her 6grenci icin biricik bir yolculuk insa eden dinamik i¢cerik uyarlama motoru yer alir. Sistem, 6grencinin anlik

durumunu okuyarak sonraki adimi belirler.
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Bu dongii, 8grenme oturumu boyunca defalarca isler. Ogrenci her soruya yanit verdiginde, sistem bir sonraki adimi yeniden degerlendirir ve en
uygun icerigi secer.

Veri Toplama

Sunum



Algoritmik Karar Verme

Uyarlanabilir sistemler, hangi icerigi, ne zaman, nasil sunacagina karar vermek icin ¢esitli algoritmik yaklasimlardan yararlanir. Bu kararlar

milisaniyeler icinde gerceklesir ve tamamen dgrenci verisine dayanir.

Kural Tabanl Sistemler

Uzman tarafindan tanimlanan "eger-ise" kurallariyla ¢alisir. Seffaf
ve aciklanabilir, ancak sinirli esneklige sahiptir. Ornek: Puan
%60'In altindaysa tekrar modulunu sun.

Makine Ogrenimi
BUyUk veri kiimeleri GUzerinde eqitilen modeller, 6grenci

davranigindan oruntiler ¢ikararak tahminler yapar. Zaman igcinde
kendi kendine iyilesir.

Bayes Aglari

Olasiliksal modeller; 6grencinin bilgi durumunu ve kavram
hakimiyetini stirekli guncellenen olasiliklarla temsil eder.
Belirsizlikle basa ¢cikmada gucludur.

Pekistirmeli Ogrenme

Sistem, deneme-yanilma yoluyla en iyi icerik siralamasini 6grenir.
Uzun vadeli 6grenme c¢iktisini maksimize etmeye odaklanir.



Performansa Gore Uyarlama Boyutlari

Uyarlanabilir sistemler yalnizca "hangi konuyu sunsun?" sorusunu degil, sunum bicimini de dinamik olarak diizenler. U¢ temel uyarlama boyutu

vardir:
| icerik Uyarlama Hiz Uyarlama Zorluk Duzeyi Uyarlama
;hu Ogrencinin giiclii oldugu konular \ Sistemi hizla kavrayan 6grenciler D\D H Sorular ve gorevler, 6grencinin
= hizlica gecilir; zayif alanlara ileri iceriklere erisirken, gucluk performansina gore anlik olarak
iliskin alternatif aciklamalar, ek cekenler daha uzun sure temel kolaylastirilir ya da zorlastirilir.
ornekler veya farkli medya turleri kavramlarla calisir. Herkese ayni Amac, d6grenciyi surekli "yakin

(video, similasyon) sunulur. zaman verilmez. gelisim alani"nda tutmaktir.



Uyarlanabilir O8renme Platformlari

Gliniimiizde ¢ok sayida platform uyarlanabilir 5renme teknolojisini egitimle bulusturmaktadir. iste 6ne cikan érnekler:

Khan Academy

Ogrencinin dogru/yanlis yanit ériintiisiine gére egzersiz zorlugunu
ayarlar. Ucretsiz ve genis kitleye erisilebilir yapisiyla kiiresel
Olgekte kullantlir.

Smart Sparrow / Realizeit

Yiksekogretime yonelik platform; 6gretim Uyelerine kendi adaptif
derslerini tasarlama imkani sunar. Universitelerde hibrit 5grenme
modellerinde yaygin kullanim.

BN

DreamBox Learning

K-8 matematik icin tasarlanmis, 50.000'den fazla 6grenme yolu
sunan guclu bir adaptif platform. Karar motorunun seffafligi
sektorde ornek gosterilir.

Duolingo

Dil 6greniminde bireysel ilerleme hizi ve hata analizine dayali
adaptif mifredat. Pekistirmeli 6grenme algoritmasiyla her oturumu
optimize eder.



Esitimde Kullanim Senaryolari

Uyarlanabilir 6grenme yalnizca dijital platformlarla sinirli degildir; farkh egitim
kademelerinde ve bicimlerde karsimiza c¢ikar.

K-12 Egitimi Yuksekogretim

Temel okuma-matematik Giris dersleri icin 6n bilgi testi;
becerilerinde bireysel eksiklikleri ogrencileri 6n kosul iceriklerine
gidermek, 6grenci motivasyonunu yonlendirme. Blyuk olcekli derslerde
artirmak ve ogretmenlere veri odakl bireysellestiriimis destek sunma.

geri bildirim saglamak.

Kurumsal Egitim

Calisanlarin mevcut bilgi dlizeyini atlayarak zaman kazandirma; uyum
egitimlerinde bireysel bosluklari hedefli kapatma.




Firsatlar: Neden Uyarlanabilir O8renme?

62% 2.5X 718%

Ogrenme Suresi Tasarrufu Ogrenme Verimliligi Ogrenci Memnuniyeti
McKinsey arastirmalarina gore adaptif egitim, Adaptif sistemlerde 6grencilerin kavram Adaptif platform kullanan 6grencilerin buyuk
geleneksel yonteme kiyasla benzer 6grenme hakimiyetine ulasma orani, standart 6gretime cogunlugu deneyimini geleneksel yonteme

ciktisina ortalama %62 daha kisa surede kiyasla 2,5 kat daha yuksek bulunmustur. kiyasla daha motive edici ve kisisel
ulasabilmektedir. bulmaktadir.

© Uyarlanabilir 6grenme, egitimde esitsizlikleri azaltma potansiyeli tasir: Tim 6grenciler, icinde bulunduklari seviyeye uygun destek alir.



Sinirhiliklar ve Zorluklar

Uyarlanabilir 6grenme gicli bir arac olsa da uygulamada ciddi guclukler barindirir. Bu sinirliliklari gérmezden gelmek, tasarim hatalarina yol
acar.

— Yiiksek Gelistirme Maliyeti — Soguk Basglangic Problemi
Kaliteli adaptif sistem tasarimi, hem teknoloji altyapisi hem de Sistem, 6grenci hakkinda yeterli veri toplayana kadar isabetli
uzman icerik gelistirme ekibi gerektirir; bu da erisimi uyarlama yapamaz. ilk oturumlar genellikle suboptimaldir.
sinirlayabilir.

— Algoritmik Balonlar — Ogretmenin Roliinlin Belirsizlesmesi
Sistem, 6grenciyi yalnizca basaril oldugu alanlarda tutabilir; bu Karar alma 6zerkliginin algoritmaya devredilmesi, 6gretmenin
durum 6grenme genisligini ve kesif firsatlarini kisitlar. pedagojik rollinu zayiflatabilir ve mesleki 6zerkligi tehdit

edebilir.



Etik Boyutlar

Uyarlanabilir 6grenme sistemleri, 6grenciler hakkinda biiylik miktarda veri toplar ve bu veriye dayanarak hayat boyu etkisi olabilecek kararlar
alir. Bu durum ciddi etik sorumluluklar dogurur.

Veri Gizliligi
Ozellikle kiiclik yastaki 6grencilere ait verinin toplanmasi,

saklanmasi ve kullanimi yasal ve etik dlizenlemeler gerektirir
(GDPR, KVKK).

%

Etiketleme Tehlikesi

Ogrenci erken bir asamada "diisiik performansli" etiketiyle sistem
tarafindan sabitlenirse, buyume firsatlari dntinde kapatilabilir.
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Algoritmik Onyargi

Egitim verilerindeki toplumsal esitsizlikler algoritmaya yansiyabilir.
Sistemin belirli demografik gruplara karsi ayrimci kararlar almasi
riski vardir.

Aciklanabilirlik

Kara kutu algoritmalarin kararlari ne 6grenciye ne 6gretmene ne
de veliye aciklanamiyorsa, sistemin hesap verebilirligi tartismali
hale gelir.



Temel Cikarimlar ve Yansima
Sorulari

Bu Haftanin Ozeti

Uyarlanabilir 6grenme, veri odakli
ve gercek zamanli bir uyarlama
surecidir

Kavramsal ayrimlar
(bireysellestirilmis vs.
uyarlanabilir) tasarim kararlarini
dogrudan etkiler

Algoritmik karar verme hem guclu
hem de dnyargiya acik bir
mekanizmadir

Etik boyutlar, teknik tasarimdan
ayri dusunulemez

Tartisma Sorulari

Bir 6gretim tasarimcisi olarak
algoritmaya ne kadar karar yetkisi
verirsiniz?

. Uyarlanabilir 6grenme, egitimde

esitsizligi azaltir mi yoksa yeniden
aretir mi?

. Ogrencinin sisteme "glivenmesi"

icin hangi kosullarin saglanmasi
gerekir?

0 Siz olsaniz bu sistemlere ne kadar

giiven duyarsiniz?
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